Cadernos de Tradugao

representatividade usando-se uma férmula que determina o tamanho minimo
necessario de uma amostra para representar a populagiao de determinada
categoria linguistica ou de determinado objeto de estudo. Faz-se necessdrio
determinar uma variedade X de tipos de texto para uma dada populagio;
com base nessa determinagio, vai-se aproximando do estabelecimento de sua
representatividade. O texto seria, em suma, um conjunto de principios para se
atingir a representatividade de um corpus.

Embora sua publicagdo original tenha sido no Literary and Linguistic
Computing, vol. 8, n° 4, em 1993, o texto que ora apresentamos continua atual
e oferece um excelente embasamento em termos de metodologia de pesquisa e
representatividade. De agora em diante, acreditamos que o texto possa circular
mais ainda, visto que até agora, pelo que apuramos, esta € a sua primeira tradugao
académica para o portugués do Brasil.
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Resumo

O presente artigo aborda uma série de questoes relacionadas a obtengdo da
“representatividade” no planejamento de um corpus linguistico; essas questoes
englobam: a discussao sobre o que significa “representar” uma lingua; a definigao
de populagio; a estratificagio versus aamostra proporcional de uma lingua; amos-
tras dentro de textos; e questdes relacionadas ao tamanho necessario da amostra
(ntimero de textos) de um corpus. O artigo destaca, dentre diversas maneiras, que
caracteristicas linguisticas podem ser distribuidas dentro de textos e entre textos di-
ferentes; sdo analisadas as distribuigoes de diversas caracteristicas particulares e sao
discutidas as implicagoes dessas distribui¢des para o planejamento do corpus.

Este artigo defende que a pesquisa tedrica deveria ser anterior ao plane-
jamento do corpus, identificando, entdo, os parametros situacionais que variam
entre os textos de uma comunidade discursiva e também os tipos de caracteristicas
linguisticas que serdo examinadas no corpus. Estas consideragoes tedricas devem ser
complementadas por investiga¢oes empiricas da variagao linguistica de um corpus-
piloto como base para decisdes especificas de amostras. A construgio efetiva de um
corpus ocorreria, entdo, em ciclos: o planejamento original baseado em analises ted-
ricas e de estudo-piloto seguido de uma coleta de textos, por investigagdes empiricas
mais detalhadas da variagéo linguistica, e por uma revisao do planejamento.

| Original: Representativeness in Corpus Design. Literary and Linguistic Computing, Vol. 8,
No. 4, 1993, p. 243- 257. Tradugdo para o Brasil com especial permissio do autor para esta
publicacao.

2 Departamento de Inglés, Northern Arizona University.
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1. Consideragdes gerais

Algumas das primeiras consideragoes na construgio de um corpus dizem
respeito ao planejamento geral: por exemplo, 0s tipos de textos que o compoem,
o nimero de textos, a selecio de determinados textos, a selecao de amostras
retiradas de textos e o tamanho das amostras de texto. Cada uma, portanto,
implica uma decisao sobre a amostra, seja ela consciente ou nao.

A utilizacdo de corpora eletronicos oferece uma base empirica sélida para
ferramentas e descri¢oes linguisticas de uso geral, permitindo a anlise de uma
dimensio que, de outra forma, ndo seria possivel. Todavia, um corpus deve ser
“representativo” para ser usado adequadamente como base de generalizagoes
acerca de uma lingua como um todo; por exemplo, 0s diciondrios baseados em
corpus, as gramaticas e os etiquetadores gramaticais em geral sao aplicativos
que necessitam de uma base representativa (Biber, 1993b).

Normalmente, os pesquisadores priorizam o tamanho das amostras como
0 aspecto mais importante para obter representatividade: o numero de textos
que devem ser incluidos no corpus € o nimero de palavras por amostra. Os
livros sobre teoria de amostras, no entanto, ressaltam que o tamanho da amos-
tra nio ¢é o fator mais importante na selegio de uma amostra representativa;
antes disso, uma definicio completa sobre a populagao-alvo e as decisoes a
respeito dos métodos de amostragem deveriam ser consideragdes prioritdrias.
A representatividade se refere ao quanto uma amostra inclui de toda a gama
de variabilidade de uma populagio. No planejamento do corpus, a variabili-
dade pode ser considerada a partir das perspectivas situacionais e linguisticas,
pois ambas sdao importantes na determinagio da representatividade. Assim, 0
planejamento de um corpus pode ser avaliado com base no quanto ele abarca
dos seguintes itens: (1) a variedade dos tipos de textos em uma lingua e (2) a
variedade de distribuigdes linguisticas em uma lingua.

Qualquer selegio de textos ¢ uma amostra. Saber se uma amostra é ou nao
“representativa”’ depende, acima de tudo, da medida em que ela é selecionada
a partir da variedade dos tipos de textos de uma populagdo-alvo; assim, uma
avaliacio dessa representatividade depende de uma definigio completa pré-
via da “populagdo” que a amostra pretende representar e das técnicas usadas
para selecionar a amostra daquela populagio. A definigdo da populagao-alvo
apresenta pelo menos dois aspectos: (1) a delimitagdo da populagdo — quais
si0 os textos incluidos e excluidos; (2) a organizagdo hierdrquica dentro da
populagio — quais categorias de texto estao incluidas na populagio e como sao
definidas. No planejamento dos corpora, essas preocupagoes muitas vezes nao
recebem a devida atengio, e as amostras sao coletadas sem uma definigao pré-
via da populagdo-alvo. Consequentemente, nao h4 maneira alguma de avaliar
a adequagio ou a representatividade desse corpus (porque ndo ha concepgao
alguma bem definida do que a amostra pretenda representar).
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Além disso, a representatividade de um corpus depende do quanto ele abarca
a variedade das distribuicdes linguisticas da populagao; isto ¢, as diferentes
caracteristicas linguisticas sdo distribuidas de modo diferente (nos textos, entre
textos e entre tipos diferentes de textos), e um corpus representativo deve permi-
tir a analise dessas diversas distribui¢des. Essa condigdo de representatividade
linguistica depende da primeira condigao; ou seja, se um corpus ndo representa
a gama de tipos de texto de uma populagao, ele nao representara a variedade de
distribuigdes linguisticas. Além disso, a representatividade linguistica depende
de questdes como o numero de palavras por amostra de texto, o niimero de
amostras por “texto” e o nimero de textos por tipo de texto. Essas questoes
serdo abordadas nas segoes 3 e 4.

Entretanto, a questio da definigdo de populagdo é a primeira consideragiao
no planejamento de um corpus. Para exemplificar, levemos em conta as defi-
ni¢oes de populagdo utilizadas no corpus Brown (Francis e Kucera, 1964/79) e

- no corpus LOB (Johansson et al., 1978). Essas populagdes-alvo foram definidas

com relagio a seus limites (todos os textos publicados em inglés em 1961, nos
Estados Unidos e no Reino Unido, respectivamente), e suas organizagdes hie-
rarquicas (quinze categorias principais de textos e diversas distingoes de subgé-
neros dentro dessas categorias). Na construgao desses corpora, os compiladores
também tiveram boas “bases de amostragem’, o que permitia a amostragem
probabilistica e aleatéria da populagdo. Uma base de amostragem é uma defini-
¢do operacional da populagdo, uma listagem detalhada em itens dos membros
da populagdo, na qual uma amostra representativa pode ser selecionada. O
manual do corpus LOB (Johansson ef al., 1978) é bastante explicito sobre a base
de amostragem utilizada: para livros, a populagao-alvo foi operacionalizada
como contendo todas as publicagdes de 1961 listadas no The British National
Bibliography Cumulated Subject Index, 1960-1964 (que é baseado nas divisdes
por assunto do sistema de Classificagiao Decimal de Dewey), e para periddicos
e jornais, a populagdo-alvo foi operacionalizada como todas as publicagdes de
1961 listadas no Willing’s Press Guide (1961). No caso do corpus Brown, a base
de amostragem foi a colegdo de livros e periddicos da Brown University Library
e da Providence Athenaeum; essa base de amostragem, retirada de textos im-
pressos de 1961 é menos representativa do que as listas utilizadas na construgio
do corpus Lancaster Oslo/Bergen (LOB), mas foram estabelecidos limites bem
definidos e uma listagem detalhada dos membros. Ao escolher e avaliar uma
base de amostragem, aspectos de eficiéncia e de relagio custo/beneficio devem
ser comparados com maiores graus de representatividade.

Dada uma base de amostragem adequada, ¢ possivel selecionar uma amos-
tra probabilistica. Ha varios tipos de amostras probabilisticas, mas todos eles
dependem de uma selegdo aleatoria. Em uma amostragem aleatéria simples,
todos os textos da populagdo tém uma mesma chance de serem selecionados. Por
exemplo, se todos os itens da Bibliografia Nacional Britanica (British National
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Bibliography) fossem numerados sequencialmente, seria possivel usar uma tabela
de ntiimeros aleatérios para selecionar uma amostra aleatéria de livros. Outro
método de amostragem probabilistica, que aparentemente foi usado na constru-
¢do dos corpora Brown e LOB, é a “amostragem estratificada” Nesse método, so
identificados os subgrupos dentro da populagio-alvo (neste caso, os géneros),
depois cada um desses “estratos” seria objeto de amostra utilizando técnicas de
amostragem aleatéria. Essa abordagem tem a vantagem de garantir que todos os
estratos estejam representados adequadamente e, a0 mesmo tempo, selecionar
uma amostra nao tendenciosa dentro de cada estrato (ou seja, no caso dos corpora
Brown e LOB, obteve-se 100% de representagio no nivel das categorias de género
e uma selecio imparcial de textos dentro de cada género).

Observe-se que, por duas razdes, uma defini¢ao e uma andlise cuidadosas
das caracteristicas nio linguisticas da populagio-alvo sdo pré-requisitos fun-
damentais para as decisdes de amostragem. Primeiro, nao é possivel identificar
uma base de amostragem adequada ou avaliar em que medida uma determi-
nada amostra representa uma populagdo até que a propria populagio tenha
sido cuidadosamente definida. Um bom exemplo é um corpus que se destina
a representar os textos falados de uma lingua. Como ndo existem catdlogos
ou bibliografias de textos falados, e uma vez que estamos constantemente
expandindo o universo de textos falados em nossas conversas dirias, é dificil
identificar, nesse caso, uma base de amostragem adequada. Todavia, sem uma
defini¢do prévia dos limites e parametros da produgao oral em um idioma, a
avaliagio de uma determinada amostra nao é possivel.

A segunda motivagio para uma definigio prévia da populagao ¢ que as
amostras estratificadas sao quase sempre mais representativas do que as amostras
nio estratificadas (e elas nunca sio menos representativas). [sso ocorre porque
os estratos identificados podem ser plenamente representados (amostragem
de 100%) na proporgio desejada, em vez de depender de técnicas de selegao
aleatdria. Em termos estatisticos, a variagdo entre grupos ¢ geralmente maior
do que a variancia dentro do grupo, e, portanto, uma amostra que fora a repre-
sentacio em todos os grupos de identificagdo serd mais representativa no geral’.
Voltando aos corpora Brown e LOB, uma identificagio prévia das categorias de
género (por exemplo, reportagem, discurso académico, histérias de suspense)
e subgéneros (por exemplo, Medicina, Matematica e Ciéncias Humanas dentro
do género do discurso académico) garantiu 100% de representagdo nesses dois
niveis; ou seja, os planejadores do corpus tentaram compilar uma lista exaustiva
das principais categorias de textos publicados em prosa em inglés, e todas essas
categorias foram incluidas no planejamento do corpus. Desse modo, técnicas de

3 Além disso, no caso de corpora de lingua, uma representago proporcional de textos geralmente nao
é desejavel (ver Segao 3); em vez disso, a representagio da gama de tipos de texto € necessdria como
base para analises linguisticas, fazendo que uma amostra estratificada seja ainda mais essencial.
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amostragem aleatoria foram necessarias apenas para obter uma seleao represen-
tativa de textos a partir de cada subgénero. A alternativa, uma selegao aleatoria
do universo de todos os textos publicados, dependeria de uma amostra grande
e das probabilidades associadas a selegao aleatoria para garantir a representagao
do intervalo de varia¢do em todos os niveis (entre géneros, subgéneros e textos
dentro de subgéneros), uma tarefa mais complexa.

No presente trabalho, analiso em primeiro lugar as questdes relativas as
definicoes de populagio para os corpora de lingua e tentarei desenvolver uma
estrutura para a anélise estratificada da populagdo do corpus (Segao 2). Na
Secdo 3, retorno as questdes de amostragem particular, incluindo amostragem
proporcional versus nao proporcional, a amostragem dentro de textos (o nimero
de palavras por texto e amostragem estratificada dentro de textos) e questoes
relacionadas ao tamanho da amostra. Na Secdo 4, descrevo as diferengas na
distribuigdo das caracteristicas linguisticas, apresentando as distribui¢oes das
diversas caracteristicas particulares, e discuto as implicagdes dessas distribui¢oes
para planejamento de corpus. Por fim, na Segdo 5, apresento um breve panorama
de planejamento de corpus na pritica.

2. Estratos de um corpus de texto: uma proposta operacional em relagao aos
parametros salientes de registro e variagio

Conforme observamos na tltima se¢io, a definigao da populagdo do corpus
exige a especificagao das fronteiras e a especificagao dos estratos. Se adotarmos
o objetivo ambicioso de representar todo um idioma, os limites da populagao
podem ser especificados como todos os textos do idioma. Especificar os estra-
tos relevantes e identificar bases de amostragem sao, obviamente, tarefas mais
dificeis, que exigem uma especificagdo teoricamente motivada e completa dos
tipos de textos. Nesta se¢do, apresento uma proposta preliminar para a identi-
ficagdo dos estratos para esse corpus e a operacionalizagao deles como bases de
amostragem. A proposta se restringe as sociedades ocidentais (com exemplos
dos Estados Unidos) e serve, sobretudo, como uma ilustragao em vez de uma
solugdo final, mostrando como um corpus desse tipo poderia ser planejado.

Uso os termos género ou registro para fazer referéncia as categorias de textos
definidas de acordo com a situagio (como fic¢do, transmissoes desportivas, ar-
tigos de psicologia) e tipo de texto para se referir a categorias de texto definidas
linguisticamente. Esses dois sistemas de classificagdo de texto sao validos, mas
possuem bases diferentes. Embora os registros/géneros nao sejam definidos em
termos linguisticos, ha diferengas linguisticas estatisticamente importantes entre
essas categorias (Biber, 1986, 1988), e as contagens das caracteristicas linguisticas
sdo relativamente estdveis entre textos de um mesmo registro (Biber, 1990). Em
contrapartida, os tipos de texto sdo identificados com base nos padroes compar-
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tilhados de coocorréncia linguistica, de modo que os textos dentro de cada tipo
possuem caracteristicas linguisticas o mais semelhantes possivel, enquanto os
tipos diferentes sdo o mais distinto possivel uns dos outros (Biber, 1989).

Na defini¢do de populagdo para um corpus, as distingdes de registro/género
tém precedéncia sobre as distingoes de tipo de texto. Isso ocorre porque os re-
gistros sao baseados em critérios externos ao corpus, enquanto 0s tipos de texto
sio baseados em critérios internos; ou seja, os registros sdo baseados em dife-
rentes situagdes, propositos e fungdes do texto em uma comunidade discursiva
e podem ser identificados antes da construgao de um corpus. De outro modo, a
identificacdo das distingdes marcantes de tipo de texto em uma lingua requer um
corpus representativo de textos para andlise; nao ha uma maneira a priori para
identificar os tipos definidos linguisticamente. Mas, como apresento na Segao 4,
os resultados de estudos anteriores, bem como a investigagao em curso durante a
construcio de um corpus, podem ser usados para garantir que a selegao de textos
seja representativa tanto linguistica quanto situacionalmente.

A linguistica de corpus concentrou-se, preferencialmente, nas diferengas de
registro’. No planejamento de um corpus, no entanto, as decisoes devem ser feitas
ou para incluir uma gama representativa de dialetos ou se restringe o corpusaum
unico dialeto (por exemplo, uma variedade “padrao”). Os parametros dialetais
especificam as caracteristicas demograficas de quem fala e escreve, tais como a
regido geografica, idade, sexo, classe social, etnia, educagdo e ocupagdo’.

Diferentes planejamentos de corpus representam diferentes populagdes e satis-
fazem objetivos de investigagdo diferentes. Trés dos possiveis planejamentos gerais
s30 organizados em torno da produgao do texto, a recepgao do texto e textos como
produtos. Os dois primeiros sio demograficamente organizados no nivel superior,
ou seja, os individuos sao selecionados a partir de uma populagdo demogrifica
maior, e, em seguida, esses individuos sao monitorados para registrar o seu uso
da lingua. Um planejamento de produgio incluiria textos (falados e escritos)
realmente produzidos pelos participantes da amostra; um planejamento para a
recep¢ao incluiria os textos ouvidos ou lidos. Essas duas abordagens tratariam do
que as pessoas realmente fazem com a lingua regularmente. A selegio demogrifica
pode ser estratificada segundo as subdivisoes de ocupago, sexo, idade etc.

Um corpus orientado demograficamente ndo representaria toda a gama
de tipos de texto em uma lingua, uma vez que muitos tipos de linguagem sao
raramente usados, embora sejam importantes sob outras perspectivas. Por

4 Na verdade, muito pouco trabalho foi realizado sobre variagao dialetal a partir de uma pers-
pectiva baseada em texto. Ao contrério, estudos dialetais tendem a concentrar-se na variagao
fonolégica, minimizando a importancia das caracteristicas discursivas e gramaticais.

5 Outros fatores demograficos caracterizam falantes e produtores de texto individuais, em lugar de
grupos de usudrios, que incluem caracteristicas relativamente estdveis, como a personalidade,
os interesses e as crencas, e caracteristicas temporarias, como o humor e o estado emocional.
Esses fatores provavelmente ndo sao importantes para o planejamento do corpus, a nao ser que
a intengao do corpus seja a investigagao das diferencas pessoais.
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exemplo, poucas pessoas irdo escrever uma lei ou um tratado, um contrato de
seguro ou um livro de qualquer espécie, e alguns desses tipos de texto também
sdo raramente lidos. Portanto, seria dificil estratificar um corpus demografico
de tal forma que assegurasse a representatividade da gama de categorias de
texto. No entanto, varias dessas categorias sio muito importantes na defini¢ao
de uma cultura. Um corpus organizado em torno de textos como produtos se
propde a representar a gama de registros e tipos de texto em vez de padrdes
tipicos de usos de vérios grupos demograficos.

Ha trabalhos sobre os parametros de variagdo de registro realizados por
linguistas antropoldgicos, como Hymes e Duranti, e pelos linguistas funcio-
nais, tais como Halliday (cf. Hymes 1974; Brown e Fraser, 1979; Duranti, 1985;
Halliday e Hasan, 1989). Em Biber (1993a), tento desenvolver uma estrutura
relativamente completa, argumentando que o “registro” deve ser especificado
como uma nogao continua (ao invés de discreta) e distinguir entre a gama das
variagdes situacionais que foram consideradas nos estudos de registro. Essa es-
trutura é por demais especificada para o trabalho de planejamento do corpus - os
valores de alguns parametros sio decorrentes de valores em outros parametros,
e alguns parimetros so especificos de determinados tipos de texto. A tentativa
de amostragem nesse nivel de especificidade, entéo, seria extremamente dificil.
Por esse motivo, proponho, na Tabela 1, um conjunto reduzido de amostragem
de estratos, equilibrando a viabilidade operacional com o intuito de definir a
populagdo-alvo o mais completamente possivel.

Tabela 1: parametros situacionais listados como estratos hicrarquicos de amostragem
1. Canal primario. Discurso escrito/falado/roteiro

2. Formato. Publicado/mdo publicado (+ varios formatos dentro de “publicado™)

3. Ambiente. Institucional/outras entidades publicas/privadas ou pessoais

4. Destinatario

(a) Diversos. Nio enumerados/varios/individual/pessoal

(b) Presenga (lugar e tempo). Presente/ausente

(¢) Interatividade. Nenhuma/pouca/ampla

(d) Conhecimento compartilhado. Geral/especializado/pessoal

5. Remerente

(a) Variagdo demogrdfica. Sexo, idade, ocupagio ete.

(b) Reconhecimento. Individuo ou instituigio reconhecidos

6. Tipo de informagdo. Factual-informacional/intermediaria ou indeterminada/imagindria
7. Objetivos. Persuadir, entreter, ensinar, informar, instruir, explicar, narrar, descrever,
registrar, autorrevelar-se. expressar atitudes. opinides on emogdes, melhoraro
relacionamento interpessoal...

8. Tépicos...

TABELA 1

O primeiro dos parametros acima divide o corpus em trés componentes
principais: a escrita, a fala e o roteiro de discurso. Cada um desses trés exige
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diferentes considera¢oes de amostragem, e, portanto, nem todos os parametros
situacionais subsequentes sio relevantes para cada componente.

Em se tratando de escrita, a primeira distingdo importante é a publica¢ao®.
Isso ocorre porque a populagdo de textos publicados pode ser operacionalmente
limitada, e varios catalogos e indices discriminados fornecem listas com um
rol de membros. Por exemplo, é possivel utilizar os seguintes critérios para a
defini¢do operacional de textos “publicados™ (1) sdo impressos em varias copias
para distribuigdo; (2) tém registro de direitos autorais ou sao registrados por
um importante servigo de indexagao. Nos Estados Unidos, uma lista de livros
e periédicos com direitos autorais registrados esta disponivel na Biblioteca do
Congresso (Library of Congress). Outros textos “publicados” que ndo possuem
registro de direitos autorais sao relatérios e documentos do governo, relatdrios
e documentos juridicos, determinadas revistas e jornais e algumas dissertagoes;
nos Estados Unidos, esses textos sio indexados em fontes como o Catdlogo
Mensal de Publicacées Governamentais dos EUA (Monthly Catalog of US Go-
vernment Publications), o Indice de Periédicos do Governo dos EUA (Index
to US Government Periodicals), todo um sistema de relatorios juridicos (por
exemplo, o Pacific Reporter, os Supreme Court Reports), indices de periddicos
(por exemplo, Reader’s Guide to Periodical Literature, Newsbank) e resumos de
dissertagoes (indexados pela University Microfilms International).

Um terceiro estrato de textos escritos e publicados poderia ser esses “forma-
tos” representados pelos diversos sistemas de indexagao e catalogagdo. Juntos,
esses indices fornecem uma lista discriminada dos textos escritos publicados e
poderiam, portanto, ser utilizados como uma base de amostragem adequada.
Com uma amostra suficientemente grande (ver secao seguinte), essa base de
amostragem ajudaria a alcanqar a “representatividade” dos vérios tipos de escritos
publicados. No entanto, sabemos por motivos tedricos que existem vérios subs-
tratos importantes nos escritos publicados (por exemplo, finalidades e diferentes
ireas temiticas), e &, portanto, melhor especificd-los ainda mais no planejamento
do corpus. Essa abordagem ¢é mais conservadora, na medida em que garante a
representatividade nas propor¢oes desejadas para cada uma dessas categorias
de texto, e, 20 mesmo tempo, permite amostras menores (uma vez que técnicas
aleatdrias exigem amostras maiores do que as técnicas estratificadas).

Ambiente e formato sdo estratos paralelos de segundo nivel: o formato
é importante para a amostragem da escrita publicada; o ambiente pode ser
utilizado de maneira semelhante para fornecer amostras de escrita de textos
nio publicados, fala e roteiro de discurso. Diferenciam-se trés tipos de ambiente
aqui: publicos, institucionais e privados pessoais. Esses ambientes sdo menos

6 Este parametro ndo seria importante para muitas sociedades nio ocidentais ou para certos tipos
de corpora que representam diferentes periodos histéricos; seriam necessarias, nesses casos,
estratégias de amostragem muito diferentes.
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adequados como base de amostragem do que catdlogos de publicagao - eles nao
fornecem limites bem definidos para textos escritos ou para fala nao publicados
nem fornecem uma lista exaustiva de textos dentro dessas categorias. O problema
é que ndo existe uma base de amostragem direta de textos escritos ou falados
ndo publicados. O ambiente, no entanto, pode ser usado indiretamente para
retirar uma amostra dessas populagdes-alvo usando trés subcategorias distintas:
as instituigdes (escritorios, fibricas, empresas, escolas, igrejas, hospitais etc.), 0s
ambientes privados (casas) e outros locais publicos (lojas, centros de recreagao
etc.). (Para roteiro de discurso, a categoria de “outros locais publicos” incluiria
fala em varios meios de comunicagio publicos, como noticidrios, roteiro de
discurso, didlogos em comédias e em séries na televisao). As bases de amostragem
operacionais para cada um desses ambientes podem ser definidas a partir de vdrios
registros governamentais e oficiais (por exemplo, registros censitarios, declaragoes
de impostos ou outros registros). O objetivo dessas bases de amostragem seria
fornecer uma lista detalhada dos membros de cada tipo de ambiente, de modo
que uma amostra aleatoria de instituigoes, casas e outros locais pblicos possam
ser selecionados. (Esses trés ambientes poderiam ser ainda mais estratificados em
relagio aos diversos tipos de instituigoes, os tipos de casa etc.). Para essa questdo,
propus as listas de amostragem indicadas na Tabela 2.

Antes de prosseguir, é necessario distinguir entre dois tipos de estratos
de amostragem. O primeiro, conforme mencionado anteriormente, define,
na verdade, uma base de amostragem, especificando os limites da populagao
operacionalizada e fornecendo uma lista detalhada dos membros. O segundo,
como nos demais pardmetros da Tabela 1, identifica as categorias que devem
ser representadas em um corpus, mas nao fornece bases de amostragem bem
definidas. Por exemplo, o item Diversos — Destinatario (n° 4a: nao enumerados/
vérios/individual/pessoal) ndo fornece as listagens dos textos com esses quatro
tipos de destinatdrio; simplesmente especifica que os textos devem ser coletados
até que essas quatro categorias estejam adequadamente representadas.

Além disso, os demais parametros da Tabela 1 ndo sao igualmente relevantes
para a grande maioria das listas de amostragem arroladas na Tabela 2.
Consideremos, por exemplo, os pardmetros enumerados no item “Destinatario’.
Os textos escritos publicados tém sempre destinatarios ndo enumerados’,
sdo sempre escritos para destinatdrios ndo presentes e sdo quase sempre nao
interativos (exceto as trocas de opinides publicadas). Eles podem exigir tanto
conhecimento de cardter geral quanto especializado (por exemplo, revistas
populares versus revistas académicas), mas raramente exigem conhecimentos
prévios (embora sejam necessdrios para um pleno entendimento de memorias,

7 Colegdes de cartas e didrios publicados sido casos especiais — originalmente eles tém destina-
térios individuais, mas eles geralmente sdo escritos com a esperanga de eventual publicagio e,
portanto, com um publico nao enumerado em mente.
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cartas publicadas, didrios e mesmo alguns romances e contos). Textos escritos
ndo publicados, por outro lado, podem se encaixar em todas essas categorias
de destinatario. Os destinatarios podem ser ndo enumerados (por exemplo,
anuncios, catélogos de propagandas, formuldrios ou antincios governamentais),
diversos (circular ou memorando, relatorios técnicos ou comerciais), individuais
(memorando para um individuo, cartas profissionais ou pessoais, mensagens
eletronicas) ou pessoal (didrio, anotagdes, lista de compras). O destinatario
de textos nao publicados geralmente é ausente, exceto quando escreve para si
mesmo. Os textos nao publicados podem ser interativos (por exemplo, cartas)
ou ndo. Finalmente, textos ndo publicados s6 podem exigir conhecimentos
de carater geral (por exemplo, algumas propagandas), conhecimentos
especializados (por exemplo, relatérios técnicos) ou conhecimentos pessoais
(por exemplo, cartas e diarios).

A fala é normalmente dirigida a um destinatario individual ou plural que esta
presente. A fala dirigida a si mesmo é, em termos gerais, considerada estranha.
A fala pode ser dirigida a destinatérios nao enumerados e ausentes através dos
meios de comunica¢do em massa (por exemplo, uma entrevista televisiva). Os
destinatdrios individuais ou de pequenos grupos também podem estar ausentes,
como no caso de conversas telefonicas e “teleconferéncias”. (Destinatarios
individuais podem até mesmo ser nio interativos, no caso de falar com uma
secretdria eletronica). Ambientes privados favorecem destinatdrios interativos
(seja conversa individual ou com pequenos grupos), enquanto destinatdrios
interativos e ndo interativos podem ser encontrados em ambientes institucionais
(por exemplo, pensemos nos varios tipos de palestras, sermdes e apresentagdes
comerciais). Conhecimentos gerais podem ser necessarios em todos os tipos
de conversas; conhecimentos especializados prévios sio mais necessarios
para destinatdrios em ambientes institucionais; conhecimento pessoal é mais
necessario em ambientes privados.

Textos escritos (publicados). Livros/periodicos/etc. (com base em indices disponiveis)
Textos escritos (nao publicados). Institucionais/publicos/privados

Fala. Institucional/publica/privada

Roteiro de discurso. Institucional/meios de comunicagao publicos/outros

TABELA 2

O roteiro de discurso normalmente ¢ dirigido para diversos destinatarios
(pequenos grupos em ambientes institucionais e ptiblicos nao enumerados nos
meios de comunica¢do de massa). O dialogo nas pegas de teatro e nas séries
na televisio sdo exemplos de roteiro de discurso, que ¢ direcionado para um
individuo, mas ouvido por uma plateia nao enumerada. Os destinatdrios estao
tipicamente presentes no roteiro de discurso em ambientes institucionais, mas
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ndo estdo presentes (fisica ou temporalmente) nos roteiros projetados através
dos meios de comunicagdao em massa. Aberta exce¢do para o palestrante, que
permite perguntas durante um discurso escrito, o roteiro de discurso geralmente
nao ¢é interativo. Por fim, o roteiro de discurso pode exigir tanto conhecimento
de carater geral quanto especializado por parte do destinatario, mas raramente
requer conhecimentos pessoais prévios.

Os remetentes podem variar ao longo de um ntmero de pardmetros
demograficos (caracteristicas do dialeto mencionadas acima), e as decisdes devem
ser tomadas com relagao a representagio desses parametros no corpus. (Colegoes
de textos de algumas categorias de remetentes serdo dificeis para algumas bases
de amostragem; por exemplo, hé relativamente poucos textos escritos publicados
por escritores da classe operdria.) O segundo parametro, sendo o remetente
reconhecido ou ndo, é relevante apenas para os textos escritos: alguns textos
escritos nao tém um autor especifico mencionado (por exemplo, anuncios,
catdlogos, leis e tratados, formuldrios do governo, contratos comerciais), ao passo
que categorias tipicas de escrita possuem autor(es) especifico(s).

O tipo de informagao é semelhante as avaliagdes de conhecimento prévio,
porque as vezes ¢ dificil de medir de modo confiavel. No entanto, este é um
parametro importante a se distinguir entre os textos dentro da escrita e da
fala. Em um polo, estdo os relatorios e palestras cientificos, que almejam ser
factuais; no outro polo, estdo os varios tipos de historias imaginativas. Entre
esses polos, ha um continuum de textos que se apoiam de maneira diferente nos
fatos, passando pela especulagio, opinido, fic¢ao historica, fofoca etc.

O parametro do propdsito requer mais pesquisas, tanto tedricas (como
a base para o planejamento do corpus) quanto empiricas (utilizando os
recursos de corpora grandes).

Incluo na Tabela 1 diversos propdsitos que devem ser representados em
um corpus, mas essa listagem néo pretende ser exaustiva.

De modo semelhante, o pardametro do topico exige mais investigagdo tedrica
e empirica. Os sistemas de classificagao de bibliotecas sao bem desenvolvidos e
fornecem estratos dos topicos adequados para textos escritos publicados. Essas
mesmas classificagoes também poderiam servir como estratos de textos escritos
nao publicados, mas eles precisariam ser testados empiricamente. Para os textos
falados, principalmente em ambientes privados, é necessaria uma investigagao
mais aprofundada sobre a gama de temas tipicos.

O espirito da proposta esbogada nesta se¢do é mostrar como os parame-
tros situacionais basicos podem ser usados como estratos de amostragem
para oferecer um primeiro passo importante para alcangar representativi-
dade. Os valores dos parametros particulares usados, no entanto, devem
ser refinados, e a estrutura proposta aqui nao ¢, obviamente, a palavra final
em estratos de amostragem de corpus.
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3. Outras questdes de amostragem
3.1. Amostragem proporcional

Na maioria dos planejamentos de amostragem estratificada, a selecao das
observagdes entre estratos deve ser proporcional a fim de ser considerada re-
presentativa (Williams, 1978; Henry, 1990), ou seja, o numero de observagoes
em cada estrato deve ser proporcional aos seus nimeros na populagao maior.
Por exemplo, um levantamento de cidaddos na Carolina do Norte (relatado em
Henry, 1990, pp. 61-66) utilizou dois estratos, cada um baseado em uma lista
de adultos realizada pelo governo: familias que apresentaram declaragdes de
imposto de renda em 1975 e familias que eram selecionadas para a assisténcia
Medicaid. Essas duas listas representam cerca de 96% da populagao. Na selecdo
das observagdes, no entanto, elas foram amostradas de modo proporcional -
89% da lista do imposto de renda e 11% da lista da Medicaid - para manter as
proporgoes relativas desses dois estratos na populagao maior. Pode-se afirmar,
portanto, que a amostra obtida representa a populagio adulta da Carolina do
Norte. A representatividade, neste caso, significa fornecer a base para uma
cuidadosa estatistica descritiva de toda a populagdo (por exemplo, a média
salarial, educagdo etc.).

Amostras demogrificas sdo representativas na medida em que refletem
as proporgoes relativas dos estratos em uma populagdo. Essa nogéo de re-
presentatividade foi desenvolvida no ambito da investigagdo socioldgica em
que os pesquisadores tém por objetivo determinar as estatisticas descritivas
que caracterizam a populagao em geral (como a média e desvio padrio da
populagio). Toda e qualquer estatistica que caracterize toda uma populagdo
depende fundamentalmente de uma amostra proporcional dos estratos na
populagdo - se for feita uma amostra expressiva de um estrato que compoe
uma pequena propor¢ao da populagao, ele terd pouco peso representativo no
resumo da estatistica descritiva.

Os corpora de idiomas exigem uma nogao diferente de representatividade,
fazendo com que a amostragem proporcional seja inadequada. Um corpus de
idioma proporcional teria de ser demograficamente organizado (conforme serd
discutido no inicio da Secio 3.2), porque ndo temos um caminho a priori para
determinar as proporgdes relativas dos diferentes registros em uma lingua. Na
verdade, uma simples amostra do uso do idioma baseada na demografia seria
proporcional por defini¢do — o corpus resultante contemplaria os registros que as
pessoas costumam usar nas proporgdes reais em que eles sao usados. E possivel
que um corpus com esse planejamento apresente cerca de 90% de conversa,
3% de cartas e bilhetes, e os 7% restantes estariam divididos entre os registros

como reportagem de imprensa, revistas populares, jargio académico, ficgao,
palestras, noticiarios e textos nao publicados. (Pouquissimas pessoas produzem
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textos escritos publicados ou nao publicados ou textos orais para um grande
publico.) Tal corpus permitiria resumir estatisticas descritivas para todo o idioma
representado pelo corpus. Esses tipos de generalizagdes, no entanto, nao sao
tipicamente de interesse da pesquisa linguistica. Em vez disso, os pesquisadores
exigem amostras do idioma que sio representativas no sentido de que incluem
toda gama de variagGes linguisticas existentes em uma lingua.

Em resumo, ha dois problemas principais com corpora proporcionais de
lingua. Primeiro, as amostras proporcionais sdo representativas apenas na
medida em que refletem exatamente as frequéncias numéricas relativas de
registros em uma lingua - eles nao fornecem qualquer representagao de im-
portancia relativa que ndo seja numérica. Os registros, tais como livros, jornais
e noticiarios sao muito mais influentes do que as frequéncias relativas indicam.
Em segundo lugar, os corpora proporcionais nao fornecem uma base adequada
para analises linguisticas, em que a gama de caracteristicas linguisticas encon-
tradas em diferentes tipos de texto é de interesse primario. Por exemplo, nao
é necessario ter um corpus para descobrir que 90% dos textos em uma lingua/
linguagem sao linguisticamente semelhantes (porque todos sao conversagoes);
em vez disso, queremos analisar as caracteristicas linguisticas dos outros 10%
dos textos, uma vez que representam a grande maioria dos tipos de registros e
distribui¢oes linguisticas de uma lingua®.

3.2. Tamanho da amostra

Hé muitas equagodes para determinar o tamanho da amostra baseadas nas
propriedades da distribuigdo normal e da distribuigao por amostragem da média
(ou a distribuigao de amostragem do desvio padrdo). Uma das equagdes mais
importantes afirma que o erro padrao da média para algumas variaveis (Sx) é
igual ao desvio padrao da variavel (S) dividido pela raiz quadrada do tamanho
da amostra (n"), por exemplo:

Sxi=s/n*

O erro padrao da média indica o quao longe pode estar a média da amostra
da verdadeira média da populagéo. Se o tamanho da amostra é maior que 30, a
distribui¢ao das médias da amostra tem distribui¢ao aproximadamente normal,
tal que 95% das amostras tiradas de uma populagio terdo médias que cairdo no
intervalo de 1,96 vez, a mais ou a menos, o erro padrdo. Quanto menor for o

8 Um corpus proporcional seria util para as avaliagoes de que uma palavra ou uma construgdo
sintdtica é “comum” ou “rara” (como em aplicagdes lexicograficas). Infelizmente, a maioria das
palavras raras nao apareceria em um corpus proporcional (isto é, principalmente em conversa),
tornando o banco de dados inadequado para a pesquisa lexicografica.
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intervalo, maior a confian¢a que um pesquisador tera de que ele esta represen-
tando a média da populagdo com precisao. Como mostra a equagao para o erro
padrio, esse intervalo de confian¢a depende da variagdo natural da populagao
(estimados pelo desvio padrao da amostra) e do tamanho da amostra (n). A
influéncia do tamanho da amostra nessa equagdo é constante, independente
do valor do desvio padrao (ou seja, o erro padrao é uma fungdo de um dividi-
do pela raiz quadrada de n). Para reduzir o erro padrao (e, portanto, reduzir
o intervalo de confianga) pela metade, é necessario aumentar o tamanho da
amostra em quatro vezes.

Por exemplo, se o desvio padrao da amostra para o numero de substantivos
em um texto foi de 30, a pontuagao média da amostra foi de 100, e o tamanho
da amostra é de nove textos, logo o erro padrao sera igual a 10:

Erro padrao = 30/N(9) = 30/3 =10

Esse valor indica que ha uma probabilidade de 95% de que a verdadeira
meédia da populagdo para o nimero de substantivos por texto esteja dentro do
intervalo de 80,4 a 119,6 (ou seja, a média da amostra de 100 + 1,96 vez o erro
padrio de 10). Para reduzir esse intervalo de confianga por meio da divisao do
erro padrao pela metade, o tamanho da amostra deve ser aumentado quatro
vezes, resultando em 36 textos, ou seja:

Erro padrio = 30/Y(36) = 30/6 = 5

Do mesmo modo, se aamostra inicial é de 25 textos, é necessario aumentar a
amostra para 100 textos, a fim de reduzir o erro padrio pela metade, ou seja:

Erro padrio = 30/Y(25) = 30/5 = 6
Erro padrao = 30/¥(100) = 30/10 = 3

Infelizmente, existem algumas dificuldades em usar a equagao do erro
padrao para determinar o tamanho da amostra necessaria de um corpus. Em
especial, é necessario abordar trés problemas:

(1) O tamanho da amostra (n) depende de uma determinagio prévia do
intervalo de confianga toleravel exigido para o corpus; ou seja, é necessario que
haja uma estimativa a priori do grau de incerteza que pode ser tolerado em
andlises tipicas baseadas no corpus.

(2) A equagao depende do desvio padrao da amostra, mas este é o desvio padrao
para uma variavel especifica. Diferentes variaveis podem ter diferentes desvios
padrao, resultando em diferentes estimativas do tamanho da amostra necesséria.
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(3) A equagao deve ser usada de maneira circular; ou seja, é necessario ter
selecionado uma amostra e ter calculado o desvio padrao da amostra antes que
a equagao possa ser usada (e isso é baseado no pressuposto de que a amostra-
piloto possui pelo menos certa representatividade) — mas o propdsito da equagao
é determinar o tamanho necessario da amostra.

Na Segdo 4, avalio a distribuigdo de varias caracteristicas linguisticas e
abordo esses trés problemas, elaborando propostas preliminares a respeito do
tamanho da amostra.

3.3. Uma observagao sobre amostragem em “textos”

Até o momento, ainda nao abordei a questdo do tamanho que as amostras
de texto devem ter. Irei abordar essa questao mais detalhadamente na Segdo
4, discutindo a distribui¢do de vérias caracteristicas linguisticas em textos.
Aqui, porém, quero salientar que a preferéncia por amostragem estratificada
aplica-se a amostragem em textos, bem como entre textos. Os compiladores de
corpus normalmente tém tentado atingir uma melhor representacio dos textos
simplesmente coletando mais palavras dos textos. No entanto, essas palavras
certamente nao sio selecionadas aleatoriamente (ou seja, sio sequenciais), e
a adequagéo da representagio, portanto, depende do tamanho da amostra em
relagao ao tamanho total do texto. Em vez disso, é possivel usar uma abordagem
estratificada para a selegdo das amostras de textos a partir de textos; isto é, es-
pecialmente no caso de textos escritos e textos falados planejados, a selecio de
amostras de textos pode usar os subcomponentes tipicos de textos nesse registro
como estratos de amostragem (por exemplo, capitulos, se¢des, possivelmente
pontos principais em palestra ou serméo). Essa abordagem resultard em uma
melhor representagao do texto como um todo, independentemente do niimero
total de palavras selecionadas de cada texto.

4. As distribuigoes das caracteristicas linguisticas: recomendagdes prelimi-
nares relativas ao tamanho da amostra

4.1 As distribui¢des nos textos: tamanho das amostras de texto

Nesta se¢do, considero primeiramente a distribuicao das caracteristicas
linguisticas nos textos como base para abordar a questdo do tamanho ideal
de texto. A teoria da amostragem tradicional é menos ttil aqui do que para
0s outros aspectos do planejamento do corpus, porque as palavras individuais
ndo podem ser tratadas como observagGes a parte nas anélises linguisticas;
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ou seja, uma vez que as caracteristicas linguisticas normalmente englobam
mais de uma palavra, qualquer sele¢ao aleatdria de palavras de um texto nao
conseguiria representar diversas caracteristicas e arruinaria a estrutura geral
do texto. A questdo principal aqui €, desse modo, o nimero de palavras con-
tiguas exigido em amostras de texto. A presente se¢do apresenta como esse
problema pode ser resolvido através de investigagoes empiricas da distribui¢ao
das caracteristicas linguisticas em textos.

Em Biber (1990), abordo esse problema através da comparagao de pares
de amostras de 1.000 palavras retiradas de textos isolados dos corpora LOB e
London-Lund. (As amostras de texto sdo de 2.000 palavras do corpus LOB e de
5.000 palavras do corpus London-Lund.) Se encontramos diferengas grandes
entre duas amostras de 1.000 palavras, entdo podemos concluir que esse tama-
nho de amostra nao representa adequadamente as caracteristicas linguisticas
gerais de um texto e que talvez sejam necessdrias amostras muito maiores. Se,
por outro lado, as duas amostras de texto de 1.000 palavras sio semelhantes lin-
guisticamente, entdo podemos concluir que as amostras de textos relativamente
pequenas representam adequadamente suas caracteristicas linguisticas.

No caso de textos escritos (a partir do corpus LOB), dividi cada texto original
pela metade e comparei as duas partes. No caso de textos falados (a partir do
corpus London-Lund), quatro amostras de 1.000 palavras foram extraidas de
cada texto original e entdo comparadas em pares.

Para fornecer uma base de dados relativamente ampla, foram analisadas
10 caracteristicas linguisticas comumente utilizadas em estudos de variagio.
Essas caracteristicas foram escolhidas a partir de diferentes classes funcionais e
gramaticais, ja que cada classe representa potencialmente uma distribuigdo esta-
tistica diferente entre as categorias de texto (ver Biber, 1988). As caracteristicas
sdo: pronomes em primeira pessoa, pronomes de terceira pessoa, contragdes,
verbos no passado, verbos no presente, preposigdes, construgoes de voz passi-
va (combinando passivas com e sem agente), oragdes relativas QU- e oracoes
subordinadas condicionais. Os pronomes e as contragdes sao relativamente
interativos e coloquiais na fungao comunicativa; os substantivos e as preposi¢oes
sio usados para integrar informagdes em textos; oragoes relativas e subordinadas
condicionais representam tipos de elaboragao estrutural; e a voz passiva € carac-
teristica de estilos cientificos ou técnicos. Essas caracteristicas também foram
escolhidas para representar uma grande variedade de distribuigoes de frequéncia
em textos, como mostra a Tabela 3, que apresenta suas frequéncias (a cada 1.000
palavras) em um corpus de 481 textos escritos e falados (tirado de Biber, 1988,
p. 77-78). As 10 caracteristicas diferem consideravelmente em sua frequéncia
média geral e em seus intervalos de variagdo. Os substantivos e as preposi¢oes
sdo extremamente comuns; os marcadores do tempo presente sao bastante co-
muns; pretérito, pronomes em primeira pessoa e pronomes de terceira pessoa
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sdo todos relativamente comuns; as contragdes e voz passiva sao relativamente
raras; e oragoes relativas QU- e subordinadas condicionais sao bastante raras.
(Além disso, essas caracteristicas sio distribuidas de maneira diferenciada entre
os diferentes tipos de textos; ver Biber, 1988, pp. 246-269.) A comparagao dessas
10 caracteristicas entre os pares de textos de 1.000 palavras, portanto, representa
vérios dos tipos de padrdes de distribuigao encontrados em inglés.

Caracteristica linguistica “Média Min.  Max.  Faixa
Substantivos 181 84 208 214
Preposigoes 111 50 209 159
Verbos no presente 78 12 182 170
Verbos no pretérito 10 0 119 119
Pronomes de 3* pessoa 30 0 124 124
Pronomes de 1* pessoa 27 0 122 122
Contragoes 14 0 89 89
Voz passiva 10 0 44 44
Oragoes relativas QU- 3.5 0 26 26
Subordinagao condicional 2.5 0 13 13

TABELA 3

As distribuices dessas caracteristicas linguisticas foram analisadas em 110
amostras de texto de 1.000 palavras (ou seja, cinquenta e cinco pares de amos-
tras), extraidos de sete categorias de texto: conversas, programas de radio/TV,
discursos, documentos oficiais, discurso académico, fic¢ao em geral e ficgao de
romance. Essas categorias representam uma gama de situagdes comunicativas
em inglés, diferenciando-se no propésito, topico, foco informacional, modo,
interatividade, formalidade e circunstincias de produgio; em suma, o objetivo
era representar uma ampla gama das distribuigoes de frequéncia.

Os coeficientes de confiabilidade foram calculados para avaliar a estabilidade
da contagem da frequéncia de todas as amostras de 1.000 palavras. No caso do
corpus London-Lund (os textos falados), quatro amostras de 1.000 palavras
de cada texto foram analisadas, e para o corpus LOB (os textos escritos), duas
subamostras de 1.000 palavras de cada texto foram analisadas.

O coeficiente de confiabilidade para cada caracteristica representa a corre-
lagdo média entre as contagens da frequéncia dessa caracteristica (ou seja, uma
contagem para cada uma das subamostras). Para as amostras de fala, todos os
coeficientes foram altos. As menores confiabilidades foram para a voz passiva
(0,74) e para subordinagdo condicional (0,79), ao passo que todas as outras
tiveram coeficientes de confiabilidade acima de 0,88. Os coeficientes foram um
pouco menores para as amostras de texto escrito, em parte porque sao baseados
em duas, em vez de quatro, subamostras. A subordinagao condicional nos textos
escritos tinha um baixo coeficiente de confiabilidade (0,31), enquanto as oragdes
relativas e os verbos no presente nos textos escritos apresentaram coeficientes
de confiabilidade relativamente baixos (0,58 e 0,61, respectivamente); todas as
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outras caracteristicas tiveram coeficientes de confiabilidade acima de 0,80. Acima
de tudo, essa andlise indica que as contagens da frequéncia para as caracteristicas
linguisticas comuns so relativamente estaveis em amostra de 1.000 palavras, en-
quanto a contagem da frequéncia para caracteristicas raras (como subordinagio
condicional e oragdes relativas QU-; ver Tabela 3) sdo menos estdveis e exigem
amostras de textos maiores para serem representadas de maneira confidvel’.

Essas andlises anteriores podem ser complementadas pelo rastreamento
da distribuigao de varias caracteristicas linguisticas em segmentos de textos
de 200 palavras. Por exemplo, a Figura 1 mostra a distribuicdo das locugoes
prepositivas ao longo de cinco textos académicos das Humanas - a figura dis-
pde o nimero acumulado de locugdes prepositivas, em cada intervalo de 200
palavras nesses textos. Como pode ser visto na figura, locu¢des prepositivas
sdo distribuidas de maneira linear nesses textos, isto é, ha aproximadamente
o mesmo nimero de locugdes prepositivas que ocorrem em cada segmento de
200 palavras (cerca de 30 por segmento em trés dos textos, e 25 por segmento
nos outros dois textos).
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Figura 1: Preposigoes X Niimero de palavras — Distribuigao das preposi¢des
em cinco textos das Humanas

(A natureza linear dessas distribui¢des pode ser confirmada ao colocar
uma régua proximo a representagao de cada texto.) A Figura 1 indica que uma
caracteristica comum, como locugdes prepositivas, é extremamente estavel

9 Essas sao, principalmente, locugdes preposicionais funcionando como modificadores de subs-

tantivos, ao contrério de locugées prepositivas funcionando como advérbios.
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em sua distribuiao dentro de textos (pelo menos em textos académicos das
Humanas) - que, mesmo em segmentos de 200 palavras, todos os segmentos
apresentarao aproximadamente o mesmo niimero de locugoes prepositivas.

A Figura 2 ilustra uma distribuigao curvilinea, neste caso os tipos de pala-
vras cumulativas (ou seja, 0 nimero de palavras diferentes) em cinco textos das
Humanas. Em geral, as contagens da frequéncia de uma caracteristica linguistica
serdo distribuidas linearmente (embora essa distribuigio seja mais ou menos
estdvel em um texto, veja adiante), enquanto as frequéncias de diferentes tipos de
caracteristicas linguisticas (lexicais ou gramaticais) serdo distribuidas curvilinea-
mente, ou seja, como muitos tipos sao repetidos em todos os segmentos de texto,
cada segmento subsequente contribui com menos tipos novos que o segmento
anterior. Na Figura 2, a linha reta marcada por triAngulos mostra o limite de 50%
dos tipos de palavras (o valor quando 50% das palavras em um texto sio tipos
de palavras diferentes). Nos cinco textos, pelo menos 50% das palavras sio tipos
diferentes no primeiro segmento de 200 palavras (ou seja, pelo menos a metade
das palavras nao ¢ repetida), e dois dos textos apresentam mais de 50% de tipos
diferentes nos trés primeiros segmentos (até 600 palavras). No entanto, todos os
textos mostram um declinio gradual no nimero de tipos de palavras. O texto
mais diversificado cai para cerca de 780 tipos de palavras, 2.000 palavras (39%),
enquanto o texto menos diversificado cai para cerca de 480 tipos de palavras,
2.000 palavras (apenas 24%). Essas tendéncias continuario em textos maiores,
com cada segmento subsequente contribuindo com menos tipos novos.
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Figura 2: Tipos de palavras X Niimeros de palavras - Distribuigio de tipos de
palavras em cinco textos das Humanas
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Esses dois tipos de distribuigdes devem ser tratados de modo diferente. Nas
Figuras 3-9, organizo as distribui¢des das sete caracteristicas linguisticas nos textos
que representam trés registros. Trés das caracteristicas sao contagens de frequéncia
cumulativa: a Figura 3 apresenta as frequéncias das locugdes prepositivas, uma
caracteristica gramatical comum; a Figura 4 apresenta as frequéncias das oragoes
relativas, uma caracteristica gramatical relativamente rara; e a Figura 5 apresenta
as frequéncias da sequéncia substantivo preposicionado, uma sequéncia grama-
tical relativamente comum. As outras quatro figuras apresentam as distribuigoes
de tipos em textos. As Figuras 6 e 7 apresentam a distribuigdo dos tipos lexicais:
tipos de palavra (o ntimero de palavras diferentes) na Figura 6 e hapax legomena
(palavras que ocorrem uma vez) na Figura 7. As Figuras 8 e 9 apresentam a dis-
tribuicdo dos tipos gramaticais: diferentes categorias gramaticais ou “etiquetas”
na Figura 8, diferentes sequéncias de etiquetas gramaticais na Figura 9. As figuras,
entio, ilustram as caracteristicas lexicais e gramaticais, com frequéncias gerais
raras e comuns, apresentando distribuigdes lineares e curvilineas.
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~#~ Humanas em genal = Técnicos em geral g Ficg30 em genal

= 10 textos das Humanas <= 10 textos Téenicos = 10 textos de Ficgio

Figura 3: Preposigoes X Numero de palavras - Distribuigao de preposi¢oes em textos retirados
de trés registros

As figuras podem ser utilizadas para lidar com vérias questoes. Primeiro, elas
apresentam as distribuigdes gerais dessas caracteristicas. A distribui¢do linear
estavel das locucdes prepositivas é ainda confirmada pela Figura 3. Em contra-
partida, a distribuigao relativamente instavel das oracoes relativas, indicada por
um coeficiente de confiabilidade relativamente baixo, é ainda confirmada pelas
rupturas frequentes da linearidade na Figura 4. Isto ¢, uma vez que as oragoes
relativas sio relativamente raras em geral, até mesmo duas ou trés oragoes re-
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lativas em um segmento de 200 palavras resultariam em uma irregularidade. A
Figura 5 mostra que a distribuigdo das sequéncias substantivo preposicionado
é semelhante a das locugdes prepositivas pelo fato de serem lineares e bastante
estdveis (embora menos frequentes no geral)."’
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Figura 4: Oragoes relativas X Ntimero de palavras - Distribuigao das oragoes relativas retiradas
de textos de trés registros
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Figura 5: Substantivos preposicionados X Numero de palavras - Distribuigao de substantivos
preposicionados retirados de trés registros de texto

10 Na verdade, essa tiltima questio foi abordada ao calcular a diferenga dos valores, para a média,
para o desvio padrio e para a abrangéncia entre as amostras dos 10 textos.
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Figura 6: Tipos de palavras X Niimero de palavras - Distribuicao de tipos de palavras em textos
retirados de trés registros
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Figura 7: Hapax legomena X Numero de palavras — Distribuigao de Hapax legomena em
textos retirados de trés registros
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Figura 8: Tipos de etiquetas gramaticais X Numero de palavras — Distribuigao de etiquetas
gramaticais retiradas de trés registros de texto

0 200 400 600 800 1000 1200 1400 1600 1800 2000

~% Humanas #m geral T+ Técnicos 2m geral —~ee Ficpdo em geral

~E 10 tastos das Humanas

=% {0 textos Téenicos i~ 10 textos de Ficgio

Figura 9: Sequéncias de etiquetas gramaticais X Ntumero de palavras - Distribui¢ao de sequén-
cias de etiquetas gramaticais em textos retirados de cinco registros

As Figuras 6-9 mostram diferentes graus de curvatura, com os tipos grama-

ticais e sintaticos mostrando quedas mais acentuadas do que os tipos lexicais.
Os tipos de etiquetas gramaticais registram o maior declinio: a maioria das
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categorias gramaticais diferentes ocorre nas primeiras 200 palavras, com pouco
acréscimo de categorias gramaticais adicionais depois de 600 palavras.

As Figuras 3-9 também ilustram as diferengas de distribui¢ao em registros
diferentes, embora aqui sejam considerados apenas trés registros. Por exemplo,
as Figuras 3 e 5 mostram diferengas bastante grandes entre o discurso académico
e a ficgio, tendo o primeiro frequéncias muito maiores de locugoes prepositivas
e sequéncias de locugoes de substantivos preposicionados. As diferengas entre
0s registros sao menos claras na Figura 4, mas o discurso de textos académicos
das Humanas apresenta uma frequéncia de oragdes relativas mais consistente
do que o texto académico técnico ou a ficgao.

Cada registro é representado duas vezes nessas figuras: a média e os valores
dos “10 textos”. Os valores médios apresentam o valor médio para 10 textos
do registro para o segmento em questao. (Por exemplo, a Figura 3 mostra que
os textos das Humanas tém, em média, 130 preposi¢des nas primeiras 1.000
palavras de texto.) Em contrapartida, os valores dos “10 textos” sao valores
compostos, com cada segmento de 200 palavras provenientes de um texto
diferente. Assim, o valor de 400 palavras representa o total acumulado para as
primeiras 200 palavras de dois textos, o valor de 600 palavras é a somatoria das
primeiras 200 palavras totais de trés textos etc.

No caso das distribuicoes estaveis e lineares, hd muito pouca diferenca entre
os valores da média e os valores dos “10 textos”. Na verdade, as Figuras 3 e 5
mostram uma notavel coincidéncia dos valores da média e dos 10 textos; uma
Ginica distribuicio é encontrada, dentro de um registro, independente do fato
de os segmentos de 200 palavras subsequentes serem retirados do mesmo texto
ou de textos diferentes. A Figura 4 mostra diferengas maiores para as oragoes
relativas (uma caracteristica relativamente rara e menos estavel). Aqui, a média
dos 10 textos suaviza as maiores irregularidades da linearidade, enquanto os
valores dos 10 textos apresentam mudangas consideraveis da linearidade.

Em contrapartida, existem diferencas marcantes entre as distribuicdes da
média e dos 10 textos para as caracteristicas curvilineas (Figuras 6-9). Nesses
casos, os valores dos 10 textos sdo sistematicamente mais elevados do que o valor
médio correspondente do mesmo registro. No caso dos tipos de palavras, os va-
lores dos 10 textos para todos os trés registros sio superiores aos valores médios
dos registros. A diferenga é particularmente notéria no que diz respeito ao texto
académico técnico — ap6s 2.000 palavras de texto, o texto técnico dos 10 textos
tem o segundo maior valor de tipo de palavra (cerca de 740, ou 37%), enquanto,
em média, textos do tipo técnico tém o menor valor em tipo de palavra (cerca
de 570, ou 28%). Isso mostra que existe um elevado grau de repeticao lexical em
textos técnicos, mas ha um alto grau de diversidade lexical quando se tomam
textos técnicos diferentes. A distribuigio de hapax legomena, conforme mostra
a Figura 7, apresenta o mesmo tragado da distribuicao dos tipos de palavras — da
mesma forma, todos os trés valores dos 10 textos sdo superiores aos escores mé-
dios; a amostra de 10 textos das Ciéncias Humanas apresenta o valor maior, e 0
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valor médio dos textos técnicos é notoriamente o mais baixo. Essas distribui¢des
refletem a grande diversidade lexical encontrada entre os textos das Ciéncias
Humanas e relativamente baixa dentro de cada texto técnico.

Ha mais semelhangas entre os valores dos 10 textos e as médias no que diz
respeito a distribuigao dos tipos gramaticais (Figuras 8 e 9), embora para cada
registro o escore dos 10 textos seja maior que o valor médio correspondente.
Curiosamente, esses niimeros mostram que o discurso técnico possui a menor
diversidade gramatical, bem como a menor diversidade lexical.

Em resumo, as andlises apresentadas nesta se¢do indicam o seguinte:

(1) As caracteristicas linguisticas lineares comuns sao distribuidas de manei-
ra bastante estavel dentro dos textos e, portanto, podem ser confiavelmente
representadas por segmentos de texto relativamente curtos.

(2) As caracteristicas linguisticas raras mostram uma variagio de distri-
buigdo muito maior nos textos e, portanto, exigem amostras de texto mais
longas para a representagao confiavel.

(3) As caracteristicas distribuidas em uma forma curvilinea, isto é, os tipos
de caracteristicas diferentes, sdo relativamente estdveis entre os segmentos
de texto subsequentes, mas as ocorréncias de novos tipos diminuem ao
longo de um texto. A frequéncia de novos tipos é consistentemente superior
entre amostras de textos diferentes do que em amostras de texto inico. Foi
demonstrado que esse padrao se mantém para os segmentos de textos relati-
vamente curtos (total de 2.000 palavras) e de amostras entre textos retirados
de um registro tinico; os padrdes devem ser ainda mais acentuados para
os segmentos de textos mais longos e para amostras entre registros. Esses
resultados sustentam a preferéncia por amostragem estratificada — uma
maior diversidade entre os textos incluidos em um corpus significard uma
representagao mais ampla dos tipos de caracteristicas linguisticas.

No que diz respeito a questdo da extensdo do texto, o sentido da presente
segdo ¢ simplesmente que as amostras de texto devem ser longas o suficiente para
representar de maneira confiavel as distribui¢es das caracteristicas linguisticas.
Para caracteristicas distribuidas de modo linear, a extensio necessiria depende
da estabilidade geral da caracteristica. Para as caracteristicas curvilineas, um
corte arbitrario deve ser especificado marcando uma representagio “adequada’,
por exemplo, quando os segmentos dos textos subsequentes contribuem com
menos de 10% para novos tipos adicionais. Dado um esforgo finito investido no
desenvolvimento de um corpus, uma representagao linguistica mais ampla pode
ser alcangada, concentrando-se na diversidade de textos e tipos de textos dife-
rentes em vez de concentrar-se em amostras mais longas dentro de textos.

As propostas especificas do tamanho do texto requerem investigagoes mais de-
talhadas do que foi apresentado aqui, incidindo especialmente sobre a distribuicio
das caracteristicas menos estéveis, para determinar o tamanho do texto necessério
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para estabilidade, e sobre a distribuigio de outros tipos de caracteristicas (por
exemplo, as caracteristicas discursivas e de empacotamento das informagdes).

4.2. As distribuicoes entre textos diversos: nimero de textos

Uma segunda questao estatistica importante na construgao de um corpus
de textos refere-se 2 amostragem de textos: como as caracteristicas linguisticas
sio distribuidas entre os textos e registros, e quantos textos devem ser coletados
para o corpus total e para cada registro para representar as distribuigoes?

4.2.1. Pesquisas anteriores sobre a variagdo linguistica dentro de e entre registros

Embora os registros sejam definidos com referéncia as caracteristicas situa-
cionais, eles podem ser analisados linguisticamente, e ha diferencas linguisticas
importantes entre eles; a0 mesmo tempo, alguns registros também tém uma
gama relativamente grande de variagdo linguistica interna (ver Biber, 1988,
Capitulos 7 e 8). Por essa razdo, a caracterizagao linguistica de um registro
deve incluir sua tendéncia principal e sua gama de variago. Na verdade, alguns
registros sao semelhantes em suas tendéncias principais, mas diferem significa-
tivamente em sua gama de variagdo (por exemplo, ficgao cientifica versus ficgao
em geral, e documentos oficiais versus discurso académico, em que o primeiro
registro de cada par tem uma gama de variagao mais restrita). Em Biber (1988,
pp. 170-198), descrevo a variagéo linguistica dentro dos registros, incluindo as
relagdes linguisticas entre diversos sub-registros.

O ntimero de textos necessarios em um corpus para representar determinados
registros esta diretamente relacionado com o tamanho da variagdo interna. Em
Biber (1990), analiso a estabilidade das contagens das caracteristicas entre textos
de um registro, comparando as contagens da frequéncia média das subamostras
dos 10 textos tirados de determinados registros. Cinco registros foram analisados:
conversas, discursos publicos, reportagem de imprensa, discurso académico e
ficcdo em geral. Trés amostras dos 10 textos foram extraidas de cada um desses
registros, e as contagens da frequéncia média de seis caracteristicas linguisticas
foram comparadas entre as amostras (pronomes de primeira e de terceira pessoa,
verbos no pretérito, substantivos, preposigoes, voz passiva). A andlise de confiabi-
lidade dessas frequéncias médias entre as trés amostras dos 10 textos mostraram
um altissimo grau de estabilidade para todas as seis caracteristicas linguisticas
(todos os coeficientes foram superiores a 0,95). Esses coeficientes mostram que
as médias das amostras dos 10 textos sdo altamente correlacionadas; ou seja, as
tendéncias linguisticas principais desses registros com relagao a essas caracteris-
ticas linguisticas sdo bastante estaveis, mesmo quando medidas pelas amostras
de 10 textos. No entanto, h duas questdes importantes que nao estao sendo
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consideradas nesta analise. Em primeiro lugar, as seis caracteristicas linguisticas
consideradas foram todas relativamente comuns; caracteristicas raras, tais como
oragdes relativas QU- ou subordinagao condicional, podem mostrar um grau de
confiabilidade muito menor. Em segundo lugar, esta andlise abordou o nimero de
textos que foram necessarios para representar confiavelmente os valores médios,
mas ndo abordou a representagio da diversidade linguistica nos registros''.

4.2.2. Variagao linguistica total em um corpus: tamanho da amostra total para
um corpus

Na Segao 3, discuti como o tamanho necessério da amostra esta relacio-
nado com o erro padrao (Sx7) pela equagao:

Sx =S/n"” (4.1)

O calculo real do tamanho da amostra depende de uma especificacio do
erro toleréavel (et):

er=t*Sx (4.2)

A equacio 4.2 indica que o erro toleravel é igual ao erro padrao multipli-
cado pelo valor . Dada uma amostra de tamanho superior a 30 (que permite a
suposi¢ao de uma distribuigiao normal), um pesquisador pode saber com 95%
de certeza que o valor médio de uma amostra vai cair no intervalo da verdadeira
média da populagdo mais ou menos o erro toleréavel.

A equagdo 4.2 pode ser manipulada para fornecer uma segunda equagio
para calcular o erro padrio, ou seja, Sx” = ef/t. Se a razio et/t for substituida
por Sxna Equagio 4.1, e a equagdo é entio resolvida para 1, obtemos um
célculo direto do tamanho da amostra necessaria para um corpus:

n=_5/(et/t) (4.3)

onde 7 é o tamanho calculado da amostra, S é o desvio padrio estimado para a
populagio, et ¢ 0 erro tolerdvel (igual a 1/2 do intervalo de confianga desejado)
e t é valor ¢ para o nivel de probabilidade desejado.

Na Secdo 3, observo que existem problemas na aplicagdo da Equagio 4.3.
Em certo sentido, a equagao simplesmente desloca o peso de responsabilida-

11 Por exemplo, um dos tipos de texto mais marcantes identificados em Biber (1989) consiste
de textos em que o remetente estd produzindo uma reportagem on-line de eventos em an-
damento. Linguisticamente, esse tipo de texto é marcado por ser extremamente situado em
referéncias (muitos advérbios de tempo e de lugar, e uma orientagao de um tempo presente).
Infelizmente, hd apenas sete textos dessa natureza nos corpora London-Lund e LOB, indi-
cando que esse tipo de texto é sub-representado e precisa ser objeto de analise no desenvol-
vimento de um corpus futuramente.
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de - da estimativa da quantidade desconhecida para o tamanho necessério da
amostra para a estimativa das quantidades desconhecidas para o erro tolerdvel e
o desvio padrio da populagio -, isto é, a fim de utilizar a equagdo, € necessario
que haja uma estimativa prévia do erro tolerével ou do intervalo de confianca
permitido no corpus e uma estimativa prévia do desvio padrao das varidveis
na populagdo como um todo.

O erro toleravel depende da precisao exigida das estimativas da populagao com
base na amostra do corpus. Por exemplo, digamos que quiséssemos saber quantos
substantivos ocorrem, em média, em textos de conversa. O intervalo de confianga
é a margem na qual podemos ter 95% de certeza de que a verdadeira média da
populagio se encontra. Por exemplo, se a média da amostra para substantivos em
conversas foi de 120, e precisissemos estimar a verdadeira média da populagao
de substantivos com uma precisio de + 2, entdo o intervalo de confianga seria 4,
indo de 118 a 122. O erro toleravel é simplesmente um lado (ou uma metade) do
intervalo de confianga. O problema aqui é que ¢ dificil fornecer uma estimativa a
priori da precisio exigida da andlise que serd baseada em um corpus.

Problemas semelhantes surgem com as estimativas dos desvios padrao. Nesse
caso, nao ¢ possivel estimar o desvio padrao de uma variavel em um corpus sem
ja se ter uma amostra representativa de textos. Aqui, assim como em muitos
aspectos do planejamento do corpus, o trabalho deve ser feito de maneira cir-
cular, com investigagdes empiricas com base em corpora-piloto informando o
processo do planejamento. O problema para o planejamento inicial do corpus,
porém, consiste em fornecer uma estimativa inicial do desvio padrao.

Um tltimo problema é que os desvios padrao devem ser estimados quanto a
vari4veis especificas, mas, no caso da linguistica de corpus, hd inimeras variaveis
linguisticas de interesse. A escolha de variéveis diferentes, com desvios padrao di-
ferentes, resultara em diferentes estimativas do tamanho da amostra necessaria.

Nesta secio, utilizo as andlises em Biber (1988, pp.77-78, 246-269) para
abordar os dois primeiros desses problemas. Esse estudo ¢ baseado em um cor-
pus de textos em inglés relativamente grande e abrangente: 481 textos retirados
de 23 registros falados e escritos. As andlises estatisticas desse corpus podem
assim ser usadas para fornecer estimativas iniciais para o erro toleravel e para
o desvio padréo da populagio.

No planejamento de um corpus de texto, o erro toleravel nao pode ser afirmado
em termos absolutos, porque a magnitude das contagens de frequéncia varia con-
sideravelmente entre as caracteristicas (como foi mostrado na Segao 3). Por exem-
plo, um erro toleravel de + 5 pode funcionar bem para caracteristicas comuns,
tais como substantivos, que tém uma média geral de 180,5 em 1.000 palavras no
corpus-piloto, mas ndo seria aceitavel para caracteristicas raras, como as oragoes
condicionais subordinadas, que tém uma média geral de apenas 2,5 no corpus (de
modo que um erro toleravel de 5 se traduziria em um intervalo de confianca de
-2,5a 7,5, e um texto poderia ter trés vezes o nimero médio de oragées condi-
cionais e ainda estar dentro do intervalo de confian¢a). Em vez disso, proponho
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aqui um calculo da estimativa do erro toleravel distinto para cada caracteristica
linguistica com base na magnitude do valor médio para a caracteristica; para
ilustrar, especificarei o erro toleravel de + 5% do valor médio (para um intervalo
de confianga total de 10% do valor médio). A Tabela 4 apresenta o valor médio e
o desvio padrao de sete caracteristicas linguisticas no corpus-piloto, juntamente
com o erro toleravel calculado para cada caracteristica. Pode-se observar que o
erro toleravel varia de 9,03 para substantivos (que tém uma média de 180,5) até
0,13 para as oragdes condicionais (que tém uma média de apenas 2,5).

Dados os erros toleraveis e os desvios padrao estimados listados na Tabela
4, o tamanho necessario da amostra (isto é, o numero total de textos a serem
incluidos no corpus) pode ser calculado diretamente usando a Equagio 4.3. A
Tabela 4 mostra diferengas muito grandes no tamanho da amostra necessaria
entre essas caracteristicas linguisticas. Essas diferengas sdo uma fun¢io do
tamanho do desvio padrao em relagdao @ média para uma determinada caracte-
ristica. Se o desvio padrdo é muitas vezes menor do que a média, como no caso
das caracteristicas comuns, como os substantivos e as preposi¢des, o tamanho
necessario da amostra é muito pequeno. Se, por outro lado, o desvio padrio se
aproxima da média em magnitude, como no caso das caracteristicas raras, tais
como as oragdes relativas QU- e as oragdes condicionais, o tamanho necessério
da amostra se torna muito grande. Os marcadores do tempo pretérito sio in-
teressantes na medida em que eles sdo relativamente comuns (média de 40,1),
mas com um desvio padrao relativamente elevado (30,4). Portanto, requerem
uma amostra relativamente grande de textos para representagao (883). Em geral,
a abordagem mais conservadora no planejamento de um corpus seria usar a
caracteristica mais variavel (proporcional a sua média, nesse caso as oragoes
condicionais) para definir o tamanho total da amostra.

Valormedio  Desvio

no corpus- padrio no Frro N

piloto corpus-piloto  toleravel necessario
Substantivos 180.5 356 9.03 598
Preposigoes 110,5 254 5.53 81,2
Verbos no presente 71,1 343 3.89 2994
Verbos no pretérito 40,1 304 2,01 883.1
Voz passiva 9.6 0.6 0.48 726,3
Oragoes relativas QU- 3.5 1.9 0.18 4528
Oragdes condicionais 2.5 2.2 U 13 1.190,0

Tabela 4

4.2.3. Variagdo linguistica dentro dos registros: niimeros de textos necessdrios
para representar registros

A questdo que permanece diz respeito ao tamanho necessario da amostra
para cada registro. Embora a maioria dos livros sobre planejamento de amostra
simplesmente recomende a amostragem proporcional para o planejamento de
amostras estratificadas (ver Se¢ao 3), poucos livros discutem a necessidade
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de utilizar amostragem estratificada nao proporcional em certos casos; no
entanto, esses livros diferem quanto ao método para determinar o tamanho
recomendado da amostra para subgrupos. Por exemplo, Sudman (1976, pp.
110-111) afirma que uma amostragem estratificada ndo proporcional deve
ser usada quando os préprios subgrupos sao de interesse primério (como no
caso de um corpus de texto), e que os tamanhos das amostras dos subgrupos
deveriam ser iguais nesse caso (para minimizar o erro padrao da diferenca).
Esse procedimento é apropriado quando as variancias dos subgrupos sio
aproximadamente as mesmas. Em contrapartida, Kalton (1983, pp. 24-25)
recomenda o uso do desvio padrio de subgrupo para determinar os tama-
nhos relativos das amostras. Esse procedimento é mais adequado para o
planejamento do corpus, uma vez que os desvios padrao das caracteristicas
linguisticas variam consideravelmente de um registro para outro.

Embora néo faga recomendagdes especificas para o tamanho da amostra do
registro, ilustro essa abordagem na Tabela 5, considerando as varidncias relativas
de sete caracteristicas linguisticas (as mesmas da Tabela 4) entre trés registros:
conversas, ficgdo em geral e discurso académico. Como acima, os dados sio
retirados de Biber (1988, pp. 246-269).

Conversas. Mé&ia do desvio normalizado = 0,37

Valormédio Desviopadrdo Razaodo desvio

na corpus- no corpus- padrao/media (desvio
piloto piloto normalizado)

Substantivos 137.4 15.6 0,11

Preposicoes 85.0 124 0.15

Verbos no presente 1284 222 0,17

Verbos no pretérito 374 17.3 0.46

Vozpassiva 4.2 2,1 0,50

Oragdes relativas QU- 14 0.9 0.64

Oragdes condicionais 39 2.1 0.54

Ficgdo em geral. Média do desvio normalizado = 0.39
Valormédio Desviopadrdo Razaodo desvio

100 corpus- no corpus- padrao/média (desvio
piloto piloto normalizado)

Substantivos 160.7 25.7 0,16

Preposicoes 9238 158 0.17

Verbos no presente 534 18,8 0,35

Verbosno pretérito 85.6 15.7 0.18

Vozpassiva S 32 0.56

Oragdes relativas QU- 1.9 1.1 0.58

Oragdes condicionais 2.6 1,9 0,73

Discurso académico. Média do desvio normalizado = 0,49 _
Valormédio Desviopadrao Razdodo desvio

10 Corpus- N0 corpus- padrao/média (desvio
piloto piloto normalizado)
Substantivos 188.1 240 0.13
Preposicoes 139,5 16.7 0,12
Verbos no presente 63.7 23.1 0.36
Verbos no pretérito 219 21,1 0.96
Vozpassiva 17,0 74 0.44
Oragdes relativas QU- 4.6 1.9 0.41
Oragdes condicionais 2,1 21 1,00
Tabela5
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A Tabela 5 apresenta o valor médio, o desvio padrio e a razio entre o desvio
padrdo e o valor médio para sete caracteristicas linguisticas nos trés registros. A
razao representa o desvio normalizado de cada uma dessas caracteristicas dentro
de cada registro - o tamanho da variagao interna em relagio a magnitude do valor
médio. O desvio padrio bruto ndo é adequado aqui (semelhante 4 Tabela 4), pois
os valores médios das caracteristicas variam de maneira muito ampla.

A Tabela 5 mostra que o desvio padrao normalizado varia consideravelmente
entre as caracteristicas dentro de um registro. Por exemplo, em conversas, as
contagens de substantivos, preposigdes e verbos no presente mostram os desvios
normalizados relativamente pequenos, enquanto a voz passiva, as oragdes relativas
QU- eas oragoes condicionais mostram os desvios normalizados iguais ou superio-
res a 50%. Conforme foi apresentado anteriormente, as caracteristicas com menor
frequéncia geral tendem a apresentar desvios normalizados bem maiores.

Ha também grandes diferengas entre os diversos registros. Por exemplo, os
verbos no pretérito tém uma variagio normalizada de 46% em conversas e apenas
18% na ficgdo em geral, mas apresentam uma variagio normalizada de 96% no
discurso académico. A subordinagio condicional também mostra grandes dife-
rengas entre esses trés registros: apresenta uma variacao normalizada de 54% nas
conversas, de 73% na ficgdo em geral e de 100% no discurso académico.

Para determinar o tamanho da amostra para cada registro, é necessario
calcular uma tinica medida da variagao dentro de cada registro. Essa medida é
entdo utilizada para alocar uma amostra proporcionalmente maior para registros
com desvios maiores. (Isto nio deve ser confundido com uma representa¢do
proporcional dos registros.) Um niimero minimo de textos deve ser alocado para
cada registro (por exemplo, pelo menos 20 textos por registro), e em seguida os
textos restantes no corpus podem ser divididos proporcionalmente em fungéo
da variagao relativa dentro dos registros.

Para ilustrar, analisemos a Tabela 5 novamente. Essa tabela apresenta um
desvio médio normalizado para cada registro, o que representa um valor do
desvio total calculado pelo estabelecimento da média dos desvios padrio
normalizados das sete caracteristicas linguisticas. As conversas e a fic¢do em

geral apresentam desvios gerais relativamente semelhantes (37% e 39%, respec-
tivamente), enquanto o discurso académico tem um desvio geral ligeiramente
superior (49%). Para seguir com este exemplo, suponhamos que houvesse um
total de 200 textos em um corpus, tomados a partir desses trés registros. Cada
registro teria o minimo de 20 textos, deixando 140 textos para serem dividi-
dos proporcionalmente entre os trés registros. Para determinar o tamanho da
amostra relativa dos registros, a seguinte equagio teria que ser resolvida baseada
nos desvios gerais relativos.

0,37x + 0,39x + 0,49x = 140

1,25x = 140
x=112
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e, assim, os tamanhos das amostras seriam:

Conversa 0,37 * 112 = 41

Ficgao em geral 0,39 * 112 = 44

Discurso académico 0,49 * 112 = 55 |

Total de textos atribuidos = (41 + 20 para conversa) + (44 + 20 para fic-
¢ao em geral) + (55 + 20 para discurso académico) = 200 textos

Para calcular os valores reais para o tamanho das.amolstfas dos registros,
¢ necessario analisar toda a gama de caracteristic{as.lmgulstlcas em todo; 0s
registros, calculando um tnico valor do desvio medlo.para cada reso?str((i)z.iss(si(;
poderia ser feito calculando-se a média entre as variantes norma 1zab ;
todas as caracteristicas linguisticas, conforme ilustrado aqui. Umz? aborda-
gem alternativa seria usar as variantes normaliz’ad.as de todas as dlm.ensoez
linguisticas identificadas em Biber (1988). Essa .ultlma~ abordagem teria un;-
base tedrica mais sélida, na medida em que as dimensdes representam os p
rametros bdsicos da variagao entre os registros, sendo cadfi uma l?asealda. em
um padrao importante de coocorréncia entre as cziracterlstlcasdhr?glalsflrf:isa.
Em contrapartida, a abordagem ilustrada nesta seqdo depend.e a 13. :bm_
conjunta das caracteristicas linguisticas de mod9 1solhad(?, e a1531m as Iie T
goes, relativamente anormais, podem ter uma .mﬂue{laa re at.lvamen %
sobre o resultado final. Além disso, o uso das dlrrAlensoes perrr.ute gmg ana 1dse
das distribui¢oes com relagdo a determinados parametros funcionais, de nlmd (;)
que algumas dimensdes possam ter mais peso do que outras. Por outrq ? s
nao hd uma forma motivada para distinguir entre a gama de caracteristica
individuai razdes funcionais. .
mdlEV;:l; Z;Z:lo(;o escopo deste trabalho ilustrar o uso dos valores das dl.mer.l-
sOes para a caracterizagdo linguistica dos fe.glstros (ur.na vez que Eu tpr:‘cilsta;n:
antes explicar as bases tedricas e metodologlc?s das .dlmensoes). intre al d'f, ;
mesma abordagem bdsica, ilustrada nesta secio, seria u~sada.’ A pngapa di ;0
renga envolve a andlise de desvio ao longo das dlmensoers .basml:f\s a,\;ziiz;asqde
linguistica, ao invés de considerar as diversas caracteristicas linguis
maneira isolada.

5. Conclusao: inicio

Tentei desenvolver aqui um conjunto de principios para obter “riepresen—
tatividade” no planejamento de corpus. Ofereci recomendaqoe.s espec1ﬁfas :2
relagio a alguns aspectos do planejamento de corpus e remeti a exempdos o
outras referéncias (a respeito de questoes importantes sobre as recomen ago
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finais, que nio poderiam ser desenvolvidas em um trabalho deste porte). O
ponto principal no planejamento do corpus, porém, é que os parametros de um

corpus plenamente representativo nio podem ser determinados logo no inicio.

Em vez disso, o trabalho do corpus funciona de maneira ciclica, que pode ser

representado esquematicamente da seguinte forma:

Investigagiio » Plancjamento
empirica do corpus
pilotoe

analise

tedrica

Compilagio Investigacio

—— § Y £a¢
de parte do empirica
corpus

A pesquisa tedrica deve sempre preceder o planejamento inicial do corpus
€ a compilagio de textos em si. Determinados tipos de pesquisa podem ter
bons desenvolvimentos antes de qualquer investigacio empirica, tais como
identificar os parametros situacionais que distinguem entre os textos em uma
comunidade discursiva e identificar a gama de caracteristicas linguisticas
importantes que serdo analisadas no corpus. Outras questdes relacionadas ao
planejamento, no entanto, dependem de um corpus-piloto de textos para as
investigagoes preliminares, Os pesquisadores contemporaneos de corpora de
lingua inglesa so extremamente afortunados, pois eles tém corpora como Brown,
LOB e London-Lund para as pesquisas-piloto, proporcionando uma base em-
pirica sélida para o planejamento inicial do corpus. Os compiladores desses
corpora nao tinham qualquer corpus-piloto para orientar seus planejamentos.
Hi situagoes semelhantes para projetos atuais de planejamento de corpora na
representacao de linguas nio ocidentais. Por exemplo, um corpus recentemente
concluido de somali exigiu um trabalho prético muito grande para orientar o

planejamento inicial (ver Biber e Hared, 1992). Assim, o planejamento inicial
de um corpus serd mais ou menos avang¢ado, dependendo da disponibilidade
de pesquisas e corpora anteriores.

Independentemente do planejamento inicial, a compila¢do de um corpus
representativo deve ser executada de maneira ciclica: um corpus-piloto deve
ser compilado primeiro, representando uma gama relativamente ampla de va-
riagdo, mas também representando um aprofundamento em alguns registros e
textos. A etiquetagem gramatical deve ser feita nesses textos, servindo de base
para investigagoes empiricas. Em seguida, a pesquisa empirica deve ser reali-
zada nesse corpus-piloto para confirmar ou alterar os diversos pardmetros do
planejamento. Algumas partes desse ciclo poderiam ser realizadas de maneira
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quase continua, com textos novos a serem analisados na medida em que eles
se tornam disponiveis, mas também deve haver fases discretas de investigagao
empirica ampla e revisao do planejamento do corpus.

Por fim, deve-se notar que varias técnicas multivariadas podem ser apro-
veitadas para essas investigagdes empiricas. Neste artigo, limitei-me a técnicas
univariadas e a simples estatistica descritiva. Outro estudo, porém, sugere a
utilidade de duas técnicas multivariadas para a anélise da variagao linguistica
em corpora informatizados: anlise fatorial e anélise de cluster. A anélise fatorial
pode ser utilizada tanto de modo exploratorio (por exemplo, Biber, 1988) como
em andlises de “confirmagio” baseadas em teoria (por exemplo, Biber, 1992).
As duas seriam adequadas para o trabalho de planejamento de corpus, especial-
mente para a andlise da gama e dos tipos de variagao dentro de um corpus e nos
registros. Tais andlises indicariam se os diferentes parametros de variagao foram
igualmente bem representados e forneceriam uma base para decisoes sobre o
tamanho da amostra. A anlise de cluster foi utilizada para identificar os “tipos
de texto” em inglés — categorias de textos definidas em termos estritamente lin-
guisticos (Biber, 1989). Os tipos de texto ndo podem ser identificados com base
em fundamentos a priori; em vez disso, eles representam os agrupamentos de
textos em um corpus que sao semelhantes em suas caracterizagoes linguisticas,
independente de suas categorias de registro. Em condigdes ideais, um corpus
representaria a gama de registros e a gama de diferentes tipos de texto em uma
lingua e, por isso, € necessaria a pesquisa sobre a variagao tanto dentro dos dois
tipos de categorias de texto'> como entre eles.

Em suma, o planejamento de um corpus representativo nao ¢é finalizado de
maneira absoluta até que o corpus esteja concluido, e as andlises dos parametros
de variagio sdo necessarias durante todo o processo de desenvolvimento do cor-
pus a fim de aumentar a representatividade da cole¢ao resultante de textos.
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referéncias (muitos advérbios de tempo e de lugar, e uma orientagao de um tempo presente).
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