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1 - INTRODUCAO

3 - RESULTADOS EXPERIMENTAIS

> O diagnostico precoce ¢ fundamental para a cura do paciente com cancer de
pele.

> Neste trabalho ¢ apresentado um método baseado em redes neurais
convolucionais para a classificacdo de imagens dermatoscopicas de lesoes de
pele, com o objetivo de dar suporte a profissionais da saude no diagndstico
dessa doenca.

Nosso método ¢ treinado em dados rotulados por profissionais da area.

As métricas de avaliacado resultantes sio comparaveis ao estado da arte
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2 - METODO

/ INPUT \

224 X 224 X 3

> O modelo proposto utiliza a ResNet-50!?]
com pesos treinados em dados genéricos
como base de extracao de features.
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> Para o treino e avaliacdo do modelo proposto, fo1 utilizado o dataset “Human
Against Machine with 10000 training images” (HAM10000)!.

> 7 classes: Ceratose actinica (AKIEC), carcinoma basocelular (BCC), ceratose
benigna (BKL), dermatofibroma (DF), nevo melanocitico (NV), melanoma
(MEL), ou lesao vascular (VASC).

MELANOMA CERATOSE BENIGNA NEVO MELANOCITICO
> (s dados foram divididos em dois conjuntos de treino e teste com
respectivamente 75% e 25% das amostras
Fo1 utilizado o otimizador Adam com learning rate de 0,001 para treinamento
Foram utilizadas técnicas de data augmentation no conjunto de treino
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O modelo atingiu uma taxa de acerto de 86.44% no conjunto de teste
Abaixo, nossos resultados sao comparados com os apresentados em [3], que
representam o estado da arte, através da métrica ROC AUC
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Método MEL NV BCC | AKIEC  BKL DF VASC
Estado da Arte 0.896 ' 0954 @ 0969 @ 0968 0.930 | 0.932  0.992
Nosso Modelo 0953 0970 0984 0945 0955 @ 0.993 @ 0.996

> Nosso modelo supera a classificacdo do estado da arte na maioria das classes,
em especial o melanoma, que teve um aumento significativo na
especificidade, apresentado abaixo

M¢étodo Precisdo Especificidade
Estado da Arte 63% 40%
Nosso Modelo 63% 74%

4 - CONCLUSAO

> O uso de dropout, 1nicializacdo de pesos normalizados e a data augmentation
apresentados nesse modelo configuram uma estratégia de fine-tuning com
resultados melhores do que o estado da arte, que utiliza a mesma base de
extracao de features.
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